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Zerstorungsfrele Bauwerksdiagnostik

Entwicklung eines KI-Modells mittels Machine Learning

Machine Learning als Supervised Learning
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Abbildung 1: Prozessdarstellung Machine Learning
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Abbildung 2: Probekorperabmessung und Anordnung der Fehlstellen  Quelle: Dorafshan, Azari, 2020 [1] von 100x100 mm mit 261 Gltternetzpunkten angetragen
Entwicklung eines KI-Modells =

Die Versuchsdaten der 8 Testkorper aus der Impact-Echo-Messung
werden fur die Entwicklung der Kl in das Modul Echolyst A.l importiert.
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Ergebnisausgabe in grafischer Form [2] W B S o o
Abbildung 3: Training eines Kl-Modells in der Oberflache Echolyst A.l.
Auswertung * Unter Verwendung der Algorithmus-Architektur CNN liefert STFT die hochste Genauigkeit des
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« Das trainierte Modell stellt kein allgemeingultiges KI-Modell dar und ist daher nicht auf andere
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